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Résumé

Les jeux éducatifs numeériques se sont avérés efficaces pour stimuler I'apprentissage, en particulier pour
les enfants, ainsi que pour améliorer la qualité de I'éducation en incorporant des algorithmes intelligents
pour aider le professeur dans le processus educatif, comme I'évaluation automatique des gains, parmi les
algorithmes les plus importants aidant a la programmation de ces outils figurent les réseaux de neurones
artificiels.

Cette étude vise a comparer l'efficacité de l'utilisation des modeles de réseaux de neurones artificiels
d'Ann pour classer et évaluer I'efficacité des enfants en fonction de I'étendue de leur interaction avec les jeux
électroniques éducatifs ciblés, car ces modeles différent en termes de nombre de couches et de leurs nceuds
avec le changement du type de fonction d'activation et d'autres caractéristiques.

Les résultats des tests appliqués a un ensemble de données du jeu éducatif électronique ciblé et du jeu de
table a deux entrees, indiquent que les modeles que nous avons obtenus sont efficaces dans les techniques
d'exploration des données éducatives dans les jeux sérieux a l'aide d'algorithmes ANN et sont plus efficaces
en augmentant le nombre de couches et le nombre de Nceuds et utilisant également la fonction d'activation
logistique, car elle s'est avérée efficace par rapport a l'algorithme SVM.

les mots clés:

e Exploration des données éducatives Réseau neuronal artificiel Jeux sérieux Evaluation des

performances des enfants .




Abstract

Digital educational games have proven successful in stimulating learning, especially for children, as well as
in improving the quality of education by incorporating smart algorithms to assist the professor in the
educational process, such as automatic assessment of gains.

One of the most important algorithms assisting in programming these tools is artificial neural networks.

This study aims to compare the effectiveness of using Ann's artificial neural network models in classifying
and evaluating children's efficiency according to the extent of their interaction with targeted educational
electronic games, as these models differ in terms of the number of layers and their nodes with the change of the
type of activation function and other characteristics.

The results of the tests applied to a set of data from the targeted electronic educational game and the two-
entry table game, indicate that the models we obtained are effective in the techniques of exploring educational
data in serious games using ANN algorithms and are more effective when increasing the number of layers and
the number of Nodes and also using the Logistic activation function, as it has proven effective compared to the
SVM algorithm.
key words:

e Mining for educational data Artificial Neural Network Serious games Evaluating children's

performance
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